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Elegir programa para procesary visualizar




Criterios de calidad basicos de bases de
datos

« Filas: Casos, personas evaluadas o casos con informacion

« Columna: Variables. Si se mide en mas de una ocasion la misma variable, se
recomienda crear nuevas columnas con mas casos: "Variable tiempo 0", “*Variable
tiempo 1” y “"Variable tiempo 2”.

« Variables mas importantes y variables sociodemograficas deben estar completas,
no pueden existir casos sin informacion.

» Seleccionar una plataforma de procesamiento y analisis de datos que les
acomode.

 Guardar bases de datos con etiquetas Utiles "Base de datos 10.10.2019". Evitar
“base de datos final final”
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coursera Explorar v

Explorar > Ciencias de la Computacién > Desarrollo de Software

Programa especializado Python para
todos

Learn to Program and Analyze Data with Python. Develop programs to gather, clean,

analyze, and visualize data.

Pruébalo de manera gratuita:
Inscribete para comenzar tu
periodo de prueba gratuito de
acceso completo de 7 dias
Ayuda econémica disponible
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IBM SPSS Tutorial Como Ingresar Datos
Spss Facil - 698K views * 5 years ago

Este video ensefia a como ingresar datos al programa IBM SPSS 22

CURSO DE SPSS STATISTICS - COMPLETO

Yoney Gallardo - 93K views - 1 year ago

En este curso veremos las principales funcionalidades de SPSS y |z modalidad de trabajo del programa,
en su version 24 ...

Como Usar IBM SPSS Para Analisar Encuestas + Google Forms

#Tutorial
IngEdgar - 37K views - 1 year ago

OTRO ABURRIDO TUTORIAL En esta ocasion les traigo un tutorial sobre el uso basico de la IBM SPSS
para analizar datos ...

Tutorial de SPSS

Evelio Hernandez - 270K views * 7 years ago

Tutorial de SPSS. Programa de analisis estadistico.

TUTORIAL SPSS MANIPULACION Y TRANSFORMACION DE DATOS Y
SU ANALISIS

Anderx93 119K views = 5 years ago




Flujo de decisiones

Definir Variables Tutorial de como

Estudiar de realizarlo en el
estadistica programa

;Que debo
obtener?




ANALISIS DE
BASES DE
DATOS



Tipos de analisis de datos

o : Analisis descriptivo de Analisis inferencial de
Descripcion de sujetos
resultados resultados

e Cantidad de personas  Variables mas relevantes e Relaciones o hipotesis mas

e Proceso de reclutamiento (las que responden al relevantes a contrastar

* Caracteristicas de las estudio) * Pruebas estadisticas a
personas (género, edad, e Tendencia Central y utilizar segun estudio

otros) dispersion: e Analizar normalidad de
e Promedio y desviacion datos (Test de Shapiro &
estandar Wiks)

e Medianay Rango
intercuartilico

* Recuentoy porcentaje




PRUEBAS DE HIPOTESIS




Hipotesis nula y alternativa

Ho/Hn: Hipotesis Nula

e Refiere a la ausencia de diferencias o relacion entre un modelo y la realidad.

e "No existe diferencia entre el uso de TENS y placebo sobre el alivio del dolor en
personas con artrosis de rodilla”

HA/Hz1: Hipotesis Alternativa

e Refiere a la existencia de diferencias o relaciones entre el modelo y la
realidad.

e "Eluso deTENS alivia mas el dolor que el placebo en personas con artrosis de
rodilla”




Errores en las hipotesis
Decision

m Error tipolo a Decision Correcta
m Decision Correcta Error Tipollof3

Errortipo |l o «

e “Condenar al inocente” o “Error Jesucristo”

Error Tipollo 8

e "No condenar al culpable” o "Puerta giratoria”
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¢Que significa un p < 0,057




;Que significaun p < 0,057

Existe menos de un 5% de probabilidad de
equivocarse en rechazar la hipotesis nula




TABLE 1 ‘ BASELINE DEMOGRAPHICS FOR THE 3 GrROUPS®

Gender (male, lemale), n

Age.y

Weight, kg

Heght. m

Duration af symphormns, y

Neck pain'

Cervical range of mation, degt
Cervical flexion
Cervical extensian B =132
Insilateral lateral flexmon 3HZ+59
Coniralateral [ateral flexion #®0 =81
Ipsilateral rofation B25+92
Coniralateral rotatian 600 = 101

Pressure pain threshold, kPat
C56 ipsilateral 175 + 392 1275 = 254
C56 cantralateral 1373+ 294 1275 = 32
Lateral epicandyle ipsilateral 3+ 382 1275 = 441
Lateral epicandyle contralateral M2 + 481 M7 = 441
Tibizlis arferiar ipsilateral 1962 + TB5 2158 =981 P62 + 451
Tibialis arflerior confralaberal 2158 = JBS 2060 = 883 2060 = 6BT

* Dol are mean * S0 except for gender.

"Measured with an H-poind numeric pain rating seale (0, no pain; 10, worst pain fmaginable).

*Measared with the CROM derice.

iMemswred with an algemeter.

HEBBEE BREEREHE SHEERAF




Prueba bivariada
(test de student)

Table 2 - Scores for assessment of neuromotor development by AIMS in preterm and full-term newborns; Montes Claros
(MG), 2009-2010

Intervention Group Control Group
(Preterms - n = 31) (Full-terms - n = 43)
Mean (SD) Mean (SD)

P-value
(Student t-test)

Assessment time
(CGA)*

40" week 3.77 (0.72) 4.30 (0.71) 0.002**
4 months 15.26 (2.41) 15.28 (1.68) 0.965
6 months 26.81(2.21) 26.40 (1.95) 0.401

Note: (*) CGA: Corrected Gestational Age; (**) Statistically significant value.
Source: Research data.




ANOVA (PRUEBA DE 2 VARIABLES CON 3
O MAS CATEGORIAS)

Table 4. AMNOVA for comparizon of mean chamge of participamts” parameters from week O o B of the stody

M= 51 Crp. A Grp. B Grp. C Grp. D
X+5D Xi5D X150 X£5D

Fe value

Pl
RM
LF jcm)
SE

62 = 2 50
500 £ 30
00 = 003
231 =4 E2

4.3 +202
543 £3.08
.08 = 0.30
.14 £ 409

5.86 % 1.66
d.6d £ 1.74
i + 1.22
021+ 252

24412 15
092 £ 1.51
00T £ 0002
3fir 449

591

.50
0.E%
2135

Eey: F= ANOYVA value
p= Probabalsty at 0,05 a-level
RM= Activitbes lmmitation as measured by Eoland Moms Dhisability Questionnaire
X = Mean chamge

LF= Lumbar flexibality
*= Significant difference at 05 o-devel

SE= Self esteem
Cirp A = Endurance exercise plus MoK emrie Exercse plus Backeducation growp
Cirp B = Endurance exercise plus Back education group
Ciap C = McKenze Exercise plus Back education group
Cirp [ = Back educatson group




Correlacion

I Ice-cream consumption and PISA educational performance scores
2012
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Establecer Condicionar S anificancia
Hipotesis hipotesis J




Prueba de Ji-Cuadrado
(x?, Pearson’s Chi-squared Test)

» Determina la Independencia entre 2 variables.
o Es decir, la distribucion de una variable no varia en funcion de otra variable.

 Nos sirve para determinar si las diferencias de distribucion son atribuibles al azar.

—_ { Ambas variables son Independientes ]
— > [ Existe relacion estadistica entre las variables }




X2 0 ji cuadrado

« Prueba para variables categoricas

« 2 Variables categoricas, donde una tiene mas de 2 categorias

Obeso 81 103 147

No obeso 326 277

Total




Plantear |a hipotesis

« Ho (Nada sucede): No existe asociacion entre el estado de una
relaciony el IMC, EI IMC es independiente del estado de una
relacion

« H1/ HA (Algo sucede): Existe asociacion entre el estado de una
relaciony el IMC, EI IMC es dependiente del estado de una
relacion




X2 0 ji cuadrado

Cohabitando
Observado
(esperado)

Pololeando
Observado
(esperado)

Obeso 81 (113) 103 (110)

No obeso 359 (327) 326 (319)

Total 440 429

Casados
Observado
(esperado)

Valordep

p < 0,001




Elementos claves de |la correlacion

Forma del Coeficiente
grafico de of<
dispersion Correlacion

Nivel de
significancia




Elementos claves de |la correlacion

Coeficiente de Correlacion de

Presenta Distribucion Normal
Pearson

No Presenta Distribucion Normal
ylo
Variable Discreta
ylo
Variable ordinal

Coeficiente de Correlacion de
Spearman
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Elementos claves de |la correlacion

Coeficiente de Correlacion de

Presenta Distribucion Normal
Pearson

No Presenta Distribucion Normal
ylo
Variable Discreta
ylo
Variable ordinal

Coeficiente de Correlacion de
Spearman
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Relacion No hay Relacion
Inversa asociacion Directa
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R* Linear = 0,235

T
150,00

T
200,00

250',00
Cadencia (pasos/minuto)

r>0

T
300,00

T
350,00

Tiempos de Fase de balanceo (ms)

500,00

350,00

300,00

R* Linear = 0,027

SSI,O 90',0 95',0
Largo de pierna (em)

r~O

T
100,0

T
105,0

Tiempo de Fase de apoyo (ms)

220,00

180,00

160,00

R* Linear = 0,234

5,50
Velocidad (mls)

r<o

T
7,00




Regresiones

Asociacion | . Causalidad




Regresiones

 Modelo estadistico basado en la ecuacion de la recta:

y=mx+n




Regresiones

 Modelo estadistico basado en la ecuacion de la recta:

y=mx+n
Donde
y =Variable dependiente (distancia recorrida)

m = Pendiente

x =Variable Independiente (Consumo de oxigeno)

n=Valordeycuandox=0




Regresiones

Significancia Pendiente Intercepto

Ecuacion




DRE predicha, metros
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Aplicacion de las regresiones

La regresion lineal es una de las herramientas mas poderosas en el desarrollo
cientifico, pues nos permite lograr unos de los principales objetivos del método
cientifico: la prediccion.

Mujeres

DRB, metros = 457 — 3,46 x Edad (afios) + 2,61 x Talla (em) - 1,57 x
Pesa (kg) + 53 (EE)

Rl = 0,63

Hombres

DRE, metras = 530 - 3,31 = Edad (afasz) + 2,36 x Talla {em) - 1,49 x
Peso (kg) + S8 (EE)

R =055

Osses R., Yanez V., Barria P., Palacios S., Dreyse J., Diaz O. y Lisboa C.
(2010) Prueba de caminata en seis minutos en sujetos chilenos sanos
de 20 a 80 afnos Rev Med Chile 138: 1124-1130



;Como se mide la precision
de un instrumento?

Concordancia intra-evaluador

e Mismo evaluador, distintas sujetos medidos y mismo metodo

Concordancia Inter-evaluador

e Distintos evaluadores, mismos sujetos medidos y mismo metodo

Concordancia entre metodos de evaluacion

e Mismos evaluadores, mismos sujetos medidos y distintos metodos




;Como se controla la precision interna de
un instrumento?

Proporcidn de acuerdo

Variables dicotomicas [

Coeficiente de Kappa

Variables nominales |[irrsipss

Va rI a b | es O rd | Na |eS * Coeficiente de Kappa con ponderaciones

¢ Coeficiente de correlacion intraclase

Va rI a b | es CO nt| NUAas ¢ Coeficiente de correlacion de concordancia de Lin

e Método de Bland-Altman




Indice de Kappa

- Estadistico de replicabilidad de variables
categoricas: Relaciona el acuerdo que exhiben los
observadores, mas alla del debido al azar, con el acuerdo
potencial tambien mas alla del azar

« Evaluacion Interevaluador - Nivel de acuerdo
interevaluador

» Proceso: se calcula la diferencia entre la proporcion de
acuerdo observado y la proporcion de acuerdo esperado por
azar

» Acuerdo = o, el grado de acuerdo que se ha observado
puede atribuirse enteramente al azar

 Acuerdo = x> o, el grado de acuerdo es mayor que el que
cabria esperar si solo estuviera operando el azary
viceversa.

» ;Cuando ponderar?



Correlacion

interclase

Estadistico de replicabilidad de variables continuas
Replicabilidad interevaluador

Estima el promedio de las correlaciones entre todas las posibles
ordenaciones de los pares de observaciones disponibles.

En medicina, este coeficiente se usa generalmente para valorar
la concordancia entre dos 0 mas mediciones continuas
realizadas de forma repetida en una serie de sujetos.

Como toda proporcion, los valores del CCl pueden oscilar entre o
y1

Maxima concordancia posible corresponde a un valor de

CCl=1. En este caso, toda la variabilidad observada se explicaria
por las diferencias entre sujetos y no por las diferencias entre los
meétodos de medicion o los diferentes observadores.

Coincidencia ocorre solo por el azar, corresponden a un valor
de CCl=0




Grafico de Bland-Altman

Diferencia entre |as dos determinaciones

\ T
100 120

Media de las dos determinaciones

METODO DE BLAND-ALTMAN




« Estadistico de replicabilidad de variables continuas
* Replicabilidad intra-evaluador

« Se emplea para medir lo que ha dado en llamarse
"consistencia interna de una escala”

Alfa de cronbach La conveniencia de que Clsea elevado es

controversial, ya que una alta asociacion tras la
maniobra de recalcularlo eliminando un item reflejaria
algun grado de redundancia en la informacion que se
registra; consecuentemente, es [0gico aspirar a que los
componentes de laVS recorran dimensiones que sean,
en buena medida, independientes.




Sirequieren otro tipo de estadigrafo

«Reunion con Marcelo Cano y conmigo
«Estudiar sobre tipo de estadistico

«Usar el articulo de referencia para orientar el
estudio de la estadistica




VISUALIZACION
DE BASES DE
DATOS




Visualizacion de datos

e Seleccionar e Priorizary e Utilizar para
adecuadamente los seleccionar la reemplazar
graficos informacion mas explicaciones del

e Graficos con toda la importante texto
informacion que e Homogenizar e Aseqgurar calidad y
requieren (Tituloy formato simplicidad del
ejes) e Nunca copiary pegar esquema
desde resultados del
programa




Regla para tablas y figuras

- Usa una tabla o figura solo si ayuda a:
a)Mejorar la claridad del argumento

b) Reducir espacio en el texto

- En la tabla o figura, solo se debe expresar la informacion importante. No
presentar la misma informacion en el grafico, en una tabla o en el texto.

» Incluya una tabla solo si puede ser usado el mismo tamano de la Fuente del texto
(o un poco mas pequena). Considerar, en tablas, la cantidad de lineas necesarias




Criterios de calidad de una representacion
grafica para un articulo cientifico

Criterio de Calidad

Explicito J Coherente

- Seleccion de grafico
- Auto-Explicativo Descripcion de Ejes y unidades Correspondiente

- Escala Adecuada (No pixeleado) de medida - Datos Entregados
corresponden a la representacion




PROCESO




Muestreo

|

Enrollment

|

Assessed for eligibility (n= )

Excluded (n= )

* Mot meeting inclusion criteria (n= )
* Declined to participate (n= )

+  Dtherreasons (n= )

Randomized (n= )

Allocation

Allocated to intervention (n= )

+ Received allocated intervention (n= )

+ Did not receive allocated intervention (give
reasons) (n= )

|

3

Allocated to intervention (n= )
+ Received allocated intervention (n= )
+ Did not receive allocated intervention (give

Lost to follow-up (give reasons) (n= )

Discontinued intervention (give reasons) (n= )

reasons) (n= )

Lost to follow-up (give reasons) (n= )

Discontinued intervention (give reasons) (n= )

Analyzed (n= )
+ Excluded from analysis (give reasons) (n= )

| Analysis | | Follow-up |

Analyzed (n= )
+ Excluded from analysis (give reasons) (n= )




Protocolos
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Connect Pasition Connect
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Paosition

Photoswitch (Receiver) Chair Photoswitch (Emitter)

Fig. 1. Laboratecy configuration for the AVFS and 3D Vicos Motion Analysis System,



Intervenciones

P " B L

(a) Craniocervical flexion exercise in supine position (starting

Craniocervical flexion exercise in sitting position. position). (b) Craniocervical flexion exercise in supine position (end
position).




Dynamic stable hand
follows movement of
active hand, keeping
aligned the gliding
movement

Articular
treatment in
scapular plane

Ipsilateral neck inclination for
protecting peripheral nervous
system

Active hand
producing caudal
gliding
(Parallel to articular
treatment plane)

~—




Criterios de Seleccion

Tipo de
Variable

Numero de
Variables y
categorias

Estadistico
a
Representar




Elementos basicos de estadistica

Tendencia Framede

Mediana

Central Moda

. - Desviacion Estandar
Variabilidad s




Histograma

Media = 46 37
Desviacion tipica = 18 584
M=252493

—> Variable Cuantitativa

—> Una Variable, pueden integrarse mas
categorias

- Frecuencia / Frecuencia Relativa /
Porcentaje

o
(2]
c
o
3
o
o
1™

T

—> Analisis de la tendencia central y
variabilidad de la variable

20 40 60 80 100
Edad de la Muestra (Al 31 de enero 2010)




Histograma

I FEMEMIND

MASCULING
Media = 45 63
Desviacion tipica = 18,554

- Variable Cuantitativa N=2150

—> Una Variable, pueden integrarse mas FENENND

Desviacion tipica = 18,759

categorias N=3143
- Frecuencia / Frecuencia Relativa /
Porcentaje

i
o
c
o
3
o
o
| =

w

—> Analisis de la tendencia central y
variabilidad de la variable

40 60 80
EDAD (Al 31 de enero 2010)




Histograma

—> Variable Cuantitativa

—> Una Variable, pueden integrarse mas
categorias

—> Se pueden utilizar Intervalos

- Frecuencia / Frecuencia Relativa /
Porcentaje

—> Analisis de la tendencia central y
variabilidad de la variable

Frecuencia

20 40 B0 80 100
Edad de la Muestra (Al 31 de enero 2010)

Media = 46 37
Desviacion tipica = 18 634
M=5293




Histograma

Fortalezas

e Permite Analisis de
estadisticos por
variable

e Facil de entender

Debilidades

e No permite establecer
asociaciones

e Exclusivo de Variables
Cuantitativas




Grafico de Barras

GRAFICO N° 68
Trabajadores expuestos a riesgos fisicos, quimicos, biologicos y ergondmicos. ENETS 2009-2010.

75,1%
16,7%
. 12 6% ‘ 1259%,

Hombre Mujer Hombre Mujer Hombre Mujer Hormbre Mujer

Riesgos fisicos Riesgos quimicos Riesgos bioldgicos Riesgos ergondmicos




Grafico de Barras

Fortalezas Debilidades

e De los mas e Enmascara la
conocidos variabilidad de los

e Entrega de manera datos
clara comparaciones
de recuentos y %




Grafico de Dispersion

e 2 Variables Cuantitativas

 Se pueden integrar categorias
(Variables Cualitativas)

» Utilizado para técnicas de analisis
estadistico inferencial (establecer
relaciones, Asociacion o dependencia)
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Grafico de Dispersion

Mivel de
Escolaridad

(21" Basico
(15® Basico
3° Basico

e 2 Variables Cuantitativas

 Se pueden integrar categorias
(Variables Cualitativas)
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» Utilizado para técnicas de analisis
estadistico inferencial (establecer
relaciones, Asociacion o dependencia)
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Grafico de Dispersion

e —

Fortalezas |Debilidades

e Expresa de e Dificil de
manera clara entregar
la relacion valores
entre VCuanti concretos




Grafico de tallo y hoja
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Grafico de Tallo y Hojas

e -

Fortalezas |Debilidades

e Simplesy e Dificil de
faciles de comprender
observar la
base de datos




Graficos de caja

» 1Variable Cuantitativa

 Se pueden integrar categorias
(Variables Cualitativas)

« Integra estadistica de Tendencia
Central y de Variabilidad

———
i
v
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Interpretacion del grafico de cajas

Mediana
(p50)

o Extreme

o

= Qutlier
Inner

Outlier

Cuartil Cuartil
Inferior Superior

(p25) (p75)




Grafico de Cajas

Fortalezas Debilidades

e Integran tendencia |® No son tan intuitivos
central y variabilidad | como otros

e Confusion en la
lectura de la
variabilidad




Grafico de Torta

1.2. Comparacion de la prevalencia de discapacidad en
poblacion de NNA (2 a 17 anos) y adulta (18 y mas anos)

Distribucion de la poblacion de NNA Distribucion de la poblacion ADULTA
segun situacion de discapacidad. segun situacion de discapacidad.

229904
(5,8%) 2.606.914
(20,0%)

10.421.238

3.733.281 (80,0%)

(94,2%)

EPsSD mPeSD EPsSD mPeSD

Considerando ambas mediciones, es posible estimar que 2.836.818
personas de 2 y mas anos (16,7%) se encuentran en situacion de
discapacidad.
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Crecimiento del PIB (% anual) segun el Banco Mundial
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Intervalo de confianza

« Debido a que se realizan comparaciones entre 2 muestras de datos,
los valores de tendencia central u otros estadisticos necesitan un
rango de seguridad.

« El intervalo de confianza entrega dicha informacion, corresponde a
ese rango de valores esperables a encontrar si se replica la
metodologia

e “Si realizamos el estudio 100 veces, en el 95 de los casos los valores
estaran entre el limite superior y el limite inferior”




Ejemplo

Tasa de incidencia de tuberculosis por 100.000 habitantes,
obervada 2000-2009 y estimada 2000-2020.

s Observada s Estimada

LI: Limite Inferior del Intervalo de Confianza del 95%
LS: Limite Superior del Intervalo de Confianza del 95%
Fuente: DEIS- Departamento de Epidemiologia
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