PROGRAMA DE CURSO

Cadigo Nombre

IN7G4 Ciencia de datos para mejores politicas publicas

Nombre en Inglés

Data science for better public policies

SCT Unidades Horas de Horas Docencia | Horas de
Docentes Catedra Clase Auxiliar Trabajo
Semanales Semanales personal
Semanal
3 5 3 2
Requisitos Caracter del curso
Electivo MGPP

Resultados de Aprendizaje

Al término del curso el/la estudiante demuestra que:

- Comprender y aplicar nociones de matematica, estadistica y programacion, al servicio de la
Ciencia de Datos.

- Comprender y aplicar buenas prdcticas en el disefio de modelos segun los objetivos y
preguntas planteadas.

- Comprender y aplicar criticamente diversas técnicas de andlisis de datos, reconociendo su
pertinencia en funcién de los objetivos de anadlisis y datos utilizados.

- Comprender y aplicar analisis geoespaciales bdsicos, al servicio de la construccidon de
mejores modelos.

Metodologia Docente Evaluacion General

UNIDADES TEMATICAS

Numero

Nombre de la Unidad

Duracién en Semanas

1

Introduccion a la Ciencia de
Datos

0,5

Contenidos

Resultados de aprendizaje de
la Unidad

Referencias bibliograficas

Introduccidn a Ciencia de
Datos, Métodos de definicion
de objetivos y Python.

El/la estudiante:

- Conoce conceptos y
definiciones de Ciencia de
Datos, objetivos de disefio y
una introduccion a Python.
- Declara los conceptos y
definiciones a utilizar a lo
largo del curso, dando
particular importancia al
disefio desde su origen.

- Se introduce en la principal
herramienta a utilizar:
Python.

Numero

Nombre de la Unidad

Duracién en Semanas

2

Adquisicidn, exploracion,
preparacidn y mineria de
datos Python

2,5




Contenidos

Resultados de aprendizaje de
la Unidad

Referencias bibliograficas

Adquisicién y
preprocesamiento de datos
asegurando una minima

calidad de la informacién a
trabajar, utilizando Python.

Preparacion de datos con
Python: estructura vy filtros.

Mineria de datos con Python.

El/la estudiante:

- Comprende la correcta
eleccién de entidades,
entendimiento de sus
atributos y el disefio de
tratamientos para los datos,
previo a cualquier analisis de
la herramienta Phyton.

- Maneja la limpieza vy
preparacion de la informacién
en su formato y forma segun
objetivos del diseno,
asegurando la relevancia del
insumo previo a andlisis vy
procesos.

- Aplica métodos estadisticos
u otros métodos avanzados
para identificar patrones,
utilizando Python o R.

Numero Nombre de la Unidad Duracién en Semanas
3 Modelacion de datos para 3
Politicas Publicas
Contenidos Resultados de aprendizaje de | Referencias bibliograficas

la Unidad

Planificaciéon y disefio de
modelos.

Desarrollo y validacion de
modelos.

El/la estudiante:

- Es capaz de definir el diseiio
de modelos de acuerdo con el
objetivo de disefio declarado
y consolidado, involucrando
una vista global del ciclo de
Ciencia de Datos, y
manteniendo siempre en el
radar cudl es el objetivo.

modelos, de
acuerdo con el objetivo,
aplicando ML y/o HPC
utilizando Python o R.

- Desarrolla

- Maneja herramientas de
validacién de modelos en sus
puntos criticos.

Numero

Nombre de la Unidad

Duracion en Semanas

3

Evaluacion, redisefio,
interpretacion y
comunicacion de resultados

2




Contenidos Resultados de aprendizaje de | Referencias bibliograficas

la Unidad
Evaluacion y redisefo. El/la estudiante:
Interpretacion y | - Analiza la calidad y detecta
comunicacion de resultados a | falencias en modelos
través de visualizaciones. desarrollados.

- Es capaz de generar
adecuaciones al proceso de
analisis del modelo.

- Interpreta correctamente
los resultados y/o hallazgos.

- Es capaz de comunicar los
resultados a través de
herramientas y métodos de
visualizacion de datos
interactiva.
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