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Rama de la inteligencia artificial (IA) enfocada en el
estudio y desarrollo de modelos computacionales  
capaces de interpretar nuestro ambiente a través de
información visual (imágenes o  videos).

Trilobite* 

*https://www.deeplearningillustrated.com/
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https://aiindex.stanford.edu/report/ José M. Saavedra

https://aiindex.stanford.edu/report/
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Percepción VisualPercepción Visual

What kind of scene is it?
What objects appear in the scene?
Where the objects are located?
Is it day or night?
Is it outdoor or indoor?
Can you provide a brief description?
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Percepción VisualPercepción Visual
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Percepción VisualPercepción Visual
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Machine LearningMachine Learning

Desarrollo de modelos computacionales capaces de aprender a partir de datos disponibles, para
luego realizar predicciones sobre entradas no vistas. Lo que se trata de aprender son patrones,
estructuras ocultas o regularidades de los datos, a través de modelos formados por algoritmos
y estructuras apropiadas llamados modelos de aprendizaje.
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Machine LearningMachine Learning
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https://www.dropbox.com/s/2rqpgdfch914am2/Machine_Learning_book.pdf
CAP 1 - 2



Machine Learning [Redes Neuronales]Machine Learning [Redes Neuronales]

Hyperplane

Neuron Perceptron
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Machine Learning [Redes Neuronales]Machine Learning [Redes Neuronales]

MultiLayer Perceptron [MLP]
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Machine Learning [Redes Neuronales]Machine Learning [Redes Neuronales]

MultiLayer Perceptron [MLP]
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Redes Neuronales ConvolucionalesRedes Neuronales Convolucionales
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Redes Neuronales ConvolucionalesRedes Neuronales Convolucionales
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96%

Redes Neuronales ConvolucionalesRedes Neuronales Convolucionales
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Redes Neuronales ConvolucionalesRedes Neuronales Convolucionales
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DATOS
MODELOS

HARDWARE

ImageNet 1.3 M

QuickDraw 50 M

SA-1B 11M - 1B

GPT-3 ?TB
OpenImages 15MM boxes, 600 clases

CNN, GAN, DM, Transformers, ViT
self-supervision, multimodall

GPU, TPU



Aprendizaje de Representaciones (Feature Vector)Aprendizaje de Representaciones (Feature Vector)

Efectiva > espacio semántico Eficiente  > baja dimensionalidad

Una representación efectiva y eficiente es la clave 
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¿Cómo?



MultimodalidadMultimodalidad
El aprendizaje no es unimodal, aprendemos a partir de diversos y

variados estímulos.



Modelos AtencionalesModelos Atencionales

Perceptual Grouping
percibimos objetos como un todo, más que por sus componentes independientes



Modelos AtencionalesModelos Atencionales

Procesamiento de Lenguaje Natural



Modelos AtencionalesModelos Atencionales
VIsion Transformer ViT



Modelos AtencionalesModelos Atencionales
VIsion Transformer ViT



ChatGPT (OpenAI) SAM (Meta) DALL-E (OpenAI)

A banana-shape  brown shoe



Aprovechar modelos genéricos (Foundation Models) para mejorar  tareas
específicas (dominios específicos).
Aprovechar la gran cantidad de datos multimodales existentes (no
necesariamente etiquetados) a través de estrategias autosupervisadas para
mejorar del desempeño de los modelos ML (de esto hay mucho por hacer en el
campo clínico).
Avanzar en temas de explicabilidad (razonamiento, interpretabilidad).
Incorporar nuevas modalidades de interacción Human-Computer (sketch-
based understanding).  
Definir regulaciones y estándares éticos respecto a integridad, seguridad y
diversidad de datos.

DesafíosDesafíos



Muchas Gracias
jmsaavedrar@miuandes.cl

Imagen digital y propiedades
Filtrado lineal y 
Redes convolucionales 
Lab 1: Redes convolucionales

Clase  2 


