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Objetivos

- Estimacion por CoKriging

- Predecir |la variables de interés en un modelo de bloques

. Calcular recursos.
- |ldentificar riesgo segun categorizacion
- Simulacion Geoestadisitica:

- Modelar distribucion de probabilidad

- Cuantificar incertidumbre, analizar riesgo




1- Importar y corregir

. . . . /
3- Variografia 4- Estimacion 5- Simulacion




Analisis exploratorio de datos

7

Correccion de datos y analisis estadisticos




Correccion de datos:

Visualizacion geografica de datos

Entender los datos (Muestras y variables de interés)
Analizar datos duplicados

Inconsistencias por la propia naturaleza de los datos

Rutinas involucradas:
- locamap
- distribution
- duplicate
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Familiarizarse con los datos:
- Visualizacion geogréfica de datos
- Entender los datos (Muestras y variables de interés)
- Analizar datos duplicados

- Inconsistencias por la propia naturaleza de los datos
- Detectar outliers

Rutinas involucradas:
- locmap
- distribution
- duplicate

Resultados:

; - Entender los datos
@ - Eliminar datos incorrectos
- Correqgir datos
- Cambiar datos segun algun criterio
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Definir unidades de Estimacion:
- Consistencia geografica de las unidades
- Informacion Geoldgica
- Unificar y/o separar segun criterios estadisticos
- El objetivo son las variables de interés definidas anteriormente
- Desagrupar datos para estadisticas
- Anamorfosis

Rutinas involucradas:
- locmap
- distribution
- declus
- codify
- nscore, anam

: Resultados:
- Definir unidades de estimacion

- Con esto ya esta la mitad del trabajo hecho
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Variografia y modelo final
Estimacion y/o simulacion
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Definir variograma:

De aqui en adelante se repite el proceso en cada UE
Encontrar las direcciones de anisotropia (VarMap)
Variogramas experimentales

Modelado de variograma

El andlisis es multivariable eventualmente

Rutinas involucradas:
- varmap
- gamv
- vargfit

Resultados:
- Modelo variografico
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Modelo de recursos final (Kriging):

Definir el modelo de recursos final

Validar los parametros de variograma y vecindad
Cuantificar recursos

Se valida segun criterios de error en validacion cruzada

Rutinas involucradas:
- cokrige
- distribution
- vargfit

Resultados:
- Modelo de blogues final
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Modelo de recursos final (Simulacion):

Definir el modelo de recursos final y cuantificar incertidumbre
Validar los parametros de variograma y vecindad

Cuantificar riesgo

Se valida segun criterios estadisiticos en validacion cruzada

Rutinas involucradas:
- tbcosim
- distribution
- gam, gamv
- postsim

Resultados:
- Modelo de blogues final y sus diferentes escenarios
- Funciones aplicadas a las realizaciones
- Andlisis de riesgo
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Metodologia

Correccion de Definir Simulacion Validacion y
datos UE ) (Estimacion)  POSt proceso

locmap, declus, tbcosim gam
duplicate, distribution, cokrige gamv
distrib codify postsim
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