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Antes de imprimir esta presentacién, piense si es realmente necesario.
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i Qué vimos la clase pasada?

e Método LASSO (seleccién de modelos)

@ Experimentos y sesgo de seleccién
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i Qué vimos la clase pasada?

Método LASSO

porcentaje  prediccion  residuo residuo2
066 0504814577 0155185023  0,024082391 [X) B_local B_desempleo B_desempleo2
063 " 0475792931 0154207069  0,02377982 0,00150909 0,000150352 0,000304953 0,000141975
Ciudad Malvalona 0,76 7 0514192747 0245807253  0,060421205
Ciudad Lavacal 06 | 0276917708 0323082292  0,104382167 180 1_local| |p_desempleo]  |p_desempleoz|
Ciudad Petalia 042 " 0208032856 0221967144  0,049269413 0,00150909 0,000150352 0,000204953 0,000141975
Ciudad Arbora 070 " 0525404661 0184595339  0,034075439
Ciudad Algaria 065 | 0550047419 0099952581  0,009990518
Ciudad Polis 0,58 " 57639732 0,00360268  1,29793E-05 N K
Ciudad Plateada 066 ' 0609719187 0050280813  0,00252816 ~ ~ 5
Ciudad Celeste 059 ' 0349129405  0,240870595  0,058018644 Z ( Yn — Bo — E B k X, nk )
Ciudad Carmin 059 0728144673 -0,138144673  0,019083951
Ciudad Azulona 083 " 0560769637 0269230363  0,072484988 = k=1
Ciudad Fucsia 05 | 03497268 0250270532  0,062635339
Ciudad Azafrin 076 0631708659 0,078291341  0,006129534 _
Cludad Canela 062 | 048969744 014030256  0,019684308 = 32,51825 +
Ciudad verde o : 0631516706 0,078483294  0,006159627
Ciudad Malva 059 0340196037  0,249803963  0,06240202 _
Ciudad Azalea 06 | 032156084 0277843916 0077197242 - 32,52453
Ciudad Trigal 061 ' 0861559835 0251559835  0,063282351
Ciudad Iris 062 0771447052 0,008362563
Ciudad Orquidea 0,85 " 0,798436406 0,00265365
Ciudad Olivo 065 " o77as1193 0,01475768
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i Qué vimos la clase pasada?

Experimentos y sesgo de seleccion

Diferencia de estado de salud entre gente tratada en un hospital y
gente no tratada en sus hogares
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i Qué veremos hoy?

@ Introduccién a datos de corte transversal, series de tiempo y
datos de panel

e Dif-in-Dif

@ Test Reset de Ramsey (seleccién de modelos)
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Datos de corte transversal

Contienen informacidn de distintos individuos.

edad
45
£t
10
13
10
23
Eln)

W@ s m M s W

22

=
[=]

10

=
[

23

=
[N}

X

=
11}

2

=
s

EF

escolaridad

in

g

g

1t

1z

14

1z

Tn_ingresa

12.

12.

1z.

1z.

0.

221322

E9545

11355

Eza0s

al9e2

genero

O B B R OO R R OO R R R R

6/25



Datos de corte transversal

Contienen informacién de distintos individuos.

El producto interior bruto per capita (Délares)
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Series de tiempo

Contienen informacién de un individuo en distintos periodos.
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Series de tiempo

Contienen informacién de un individuo en distintos periodos.
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Datos de panel

Contienen informaciéon de distintos individuos en distintos

periodos.
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Datos de panel

Contienen informacion de distintos individuos en distintos

periodos.
Porcentaje del PIB global B e e Dt com
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Dif-in-Dif
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Dif-in-Dif
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Dif-in-Dif
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Dif-in-Dif

El efecto 51 de la diapositiva anterior corresponde al que se
muestra en el siguiente modelo:

Ynt = Bo + B1Dnt + ap + 0¢ + €nt

Donde D, es una variable dummy que indica si es que el individuo
n en el momento t fue sometido al tratamiento o no.

Después de un poco de dlgebra y supuestos, se obtiene el efecto
del tratamiento y su estimacion:

B1 =E(AYp2|Dpp =1) —E(AY,2|Dpp = 0)

L3
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Dif-in-Dif

Por Ley de los Grandes Niumeros, sabemos que los promedios son
estimadores consistentes de las esperanzas.

B1 =E(AYp2|Dpp = 1) — E(AYy2|Dpp = 0)

Bl = [V2,Dn2:1 - V].,Dngzl] - [?2,Dn2:0 - Vl,Dr,z:O]

Como podemos ver, nuestro estimador no es mas que una
diferencia de diferencias. De ahi viene el nombre de dif-in-dif.
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P1.1: Dif-in-Dif

A
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P1.1: Dif-in-Dif

Tratamiento | Control
1 6 59
=2 6,3 57

B = [Ya,0,0=1 — Y1,0,0=1] — [Y2.0,0=0 — Y1,0,5—0]
—_———— —— e — N —
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P1.2: Dif-in-Dif

Para esta pregunta, utilizaremos la base de datos de la Universidad
de Princeton contenida en la pagina:
http://dss.princeton.edu/training/Panel101.dta.

En dicha base se tiene informacién sobre una variable y, para afios
entre 1990 y 1999 y ciudades enumeradas desde el 1 hasta el 7.
Nos interesa conocer el efecto sobre la variable y de un tratamiento
que se llevé a cabo desde 1994 para las ciudades 5, 6y 7.

© Plantee un modelo de regresién que permita estimar el efecto
del tratamiento.

@ Ejecute esta regresion en Stata y estime el efecto del
tratamiento Byiqg.

© Instale la extensién diff y estime nuevamente el efecto de
tratamiento mediante este comando. Compare los resultados
con los de la parte anterior.
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http://dss.princeton.edu/training/Panel101.dta

Test Reset de Ramsey

Por simplicidad consideremos el siguiente modelo:
Yi = Bo + b1 X1 + B2Xi2 + Ui

Supongamos que queremos saber si las combinaciones no lineales
de Xj1 y X tienen poder explicativo sobre Y;.

iA qué nos referimos con combinaciones no lineales?
En este caso: X,-21, Xi22 y Xi1 Xio.

Si estas variables resultan ser importantes y no las consideramos,
tendremos un problema de omisién de variables relevantes, lo cual
no es deseable porque Spco se vuelve sesgado e inconsistente.
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Test Reset de Ramsey

Claramente Y; es funcién de Xil y Xia:

Yi = Po + b1Xi1 + [2Xi2
Si elevamos la ecuacién al cuadrado, veremos que Y,-2 es de la
siguiente forma:

Y2=a+b-Xn+c-Xo+d - Xi+e X3+ Xa-Xo

Ahora podemos ver que si agregamos Y,-2 como variable explicativa

en nuestra regresion original, estaremos agregando implicitamente
2 y2

)<}1, )<;2 y Xi1Xi2.

Luego, el modelo propuesto para el test es:
Yi = Bo + BiXin + BaXio + 72 VP + Vi
Si 45 es estadisticamente significativo, es una sefial de que

alguno(s) de los términos contenidos en Y? podria serlo también.
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Test Reset de Ramsey

Hemos visto que podemos testear la significancia de factores
cuadréticos (grado 2).

Y = Bo + B1Xi1 + BaXip + 2 YP + Vi

Podemos generalizar el mismo razonamiento para factores de grado
P.

Y = Bo + BiXi1 + BoXio + 12 YP + ... + o YF + V;

Sin mds predmbulo, mostremos cdmo se realiza el test...
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Test Reset de Ramsey

A

@ Especificar Y = X3 + U y estimar Bucoe Y.

reg y x-1 [...] xX
predict y_estimado

@ Construir YP para p € {1,...,P}

gen y_estimado_2

[...]

gen y_estimado_P

y-estimado " 2

y-estimado " P
© Regresionar Y = X5+ 72 Y24 .+ vp YP+ vV

reg vy x.1 [...] xK yestimado 2 [...] y_estimado P
Q Testear Hy : 2 = ... = vp = 0 (restricciones multiples).

test (y_estimado2 = 0) [...] (y_estimado P = 0)
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P2: Test Reset de Ramsey

En la base de datos Auxiliar 06 Test Reset Ramsey BD.dta
se encuentran las variables y, x y z.

Considere el modelo y; = Bg + S1zi + Box; + u;.

@ ;Qué modelo plantearia para realizar el test Reset de Ramsey
con potencias p = 2,37

@ Plantee un test de hipétesis (hipdtesis nula, hipétesis
alternativa, estadistico y regién de rechazo) para dicho test.

© Realice dicho test en Stata. j Qué puede concluir?
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Resumen de la clase

@ Existen distintos tipos de bases de datos: de corte
transversal (muchos individuos en un periodo), series de
tiempo (un individuo en muchos periodos) y datos de panel
(muchos individuos en muchos periodos).

@ Los datos de panel pueden ser dtiles para aplicar el método
Dif-in-Dif, el cual permite estimar el efecto de un tratamiento
que se aplica para una parte de la muestra en un intervalo de
tiempo.

o Dif-in-dif en multiples periodos nos permite controlar
heterogeneidades entre individuos que no varian en el tiempo.

o El test Reset de Ramsey permite evaluar si es “correcta” la
forma funcional de nuestro modelo. Nos da una sefial de si es
que son significativas —en su conjunto— algunas combinaciones
no lineales de los regresores ya considerados.
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