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Objetivo

La idea del proyecto de curso es que estudien en detalle e implementen, extiendan algun

trabajo relacionado con optimización bajo incertidumbre. En este sentido, el paper que

escoja su grupo puede ser alguno de los sugeridos abajo, como puede ser algun otro que les

interese a ustedes.

Las fechas importantes de estos proyectos son:

• Abril 23: Definir paper por grupo

• Mayo 4 y 11: Presentaciones de avance de proyecto. Presentaciones por grupo de

10 minutos describiendo el paper que van a trabajar y objetivos del proyecto. El

proposito de esto es definir en que consistirá cada proyecto.

• Junio 19, 21 y 22: Presentaciones de proyectos de curso.

• Junio 22: Entrega de informes.

Abajo describimos algunas ideas de proyectos posibles para fomentar la creatividad y luego

listamos posibles papers levemente agrupados por tema. Los papers están disponibles en

u-cursos.

Ideas de Proyectos

1. Evaluaciones emṕıricas del uso de métodos de reduccion de varianza en SAA para

optimización estocástica.

2. Ejemplos de modelos de optimización aversa al riesgo y tecnicas de sampleo para

problemas estocásticos multi-etapas. Por ejemplo existe el siguiente trabajo en el

tema de planificación de producción eléctrica:



• The value of rolling horizon policies for risk-averse hydro-thermal planning V.

Guigues, C. Sagastizbal. European Journal of Operations Research 217, pp.

219-240, 2012.

3. Métodos de generacin de escenarios para programacin estocstica. El mtodo ms directo

(y simple) es hacer Monte Carlo sampling (SAA), pero existen otros métodos. Por

ejemplo, existe una lnea de investigacin (Pflug, Romisch y otros) que intenta aprox-

imar la distribucin del proceso por un nmero reducido de escenarios. Esos métodos

buscan encontrar una distribución reducida Q de tal manera que minimice la distancia

d(P,Q) a la distribución original P . Se podŕıan estudiar estos métodos e implemen-

tarlos para un problema estocástico de 2 etapas.

4. Para papers de aplicación de modelos de optimización con incertidumbre un proyecto

puede ser aplicar el modelo a un set de datos o problemas distintos.

5. Para papers describiendo metodoloǵıa o algoritmos de solución un proyecto genérico es

implementar eficientemente el algoritmo o metodoloǵıa descrita. Probarlo en distintos

problemas.
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