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Definiciones



Lo que conocemos como IA ha cambiado en el tiempo

Google Books Ngram Viewer (Búsqueda del 23/05/2021) 

https://books.google.com/ngrams/graph?content=machine+learning%2Cartificial+intelligence%2C+deep+learning&year_start=1950&year_end=2019&corpus=26&smoothing=3&direct_url=t1%3B%2Cmachine%20learning%3B%2Cc0%3B.t1%3B%2Cartificial%20intelligence%3B%2Cc0%3B.t1%3B%2Cdeep%20learning%3B%2Cc0#t1%3B%2Cmachine%20learning%3B%2Cc0%3B.t1%3B%2Cartificial%20intelligence%3B%2Cc0%3B.t1%3B%2Cdeep%20learning%3B%2Cc0
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Cosas conocidas como IA ahora tienen diferentes nombres

“Efecto Inteligencia Artificial”: cuando funciona deja de ser IA

“sistemas 
difusos”

“realidad 
aumentada”“biometría”“reconocimiento de voz”

https://en.wikipedia.org/wiki/AI_effect


También conocido como “aprendizaje de máquinas”
(aunque es fundamentalmente estadística)

Aspecto fundamental: datos

Auge en carreras como:
- científica/o de datos (data scientist)
- ingeniera/o de datos (data engineer)
- analista de datos (data analyst)

Actualmente es machine learning (ML)
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Tipos de ML: aprendizaje no-supervisado

Sistema 
de IA

“predicción” tipo #1

tipo #2
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Tipos de ML: aprendizaje reforzado

Sistema 
de IA

“predicción”

“Son el mismo 
animal”

“SI”

“retroalimentación 
positiva”



Es difícil trabajar con imágenes (pero útiles para dar ejemplos)

Es más fácil trabajar con tablas con números

Una tarea principal es convertir “cosas” en tablas (características o atributos)

ML requiere datos estructurados

Característica Valor

color negro

# patas 4

# orejas 2

comida preferida dog chow



Una vez que tenemos tablas es fácil usar métodos matemáticos

Cuáles son las características más importantes para clasificar perros y gatos?

ML requiere datos estructurados

color # patas # orejas comida 
preferida

etiqueta o clase

negro 4 2 dog chow perro

blanco 4 2 cat chow gato

cafe 4 2 whiskas gato

blanco 4 2 master dog perro
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¿Pueden las comidas resumirse 
a fórmulas matemáticas?



Sí (hasta un cierto grado)

https://notco.com/cl/giuseppe 

https://notco.com/cl/giuseppe


¿Puede una máquina ser mañosa?
(es decir, asumir los prejuicios y gustos de sus “colaboradores”)



Sí 

pero hay sutilezas



Las “mañas” son conocidas como “sesgos” o “bias”

Uno de los problemas más críticos en los sistemas actuales de ML
Todo depende de los datos que utilizamos

Ejemplo: aprendizaje supervisado
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Las “mañas” son conocidas como “sesgos” o “bias”

Uno de los problemas más críticos en los sistemas actuales de ML
Todo depende de los datos que utilizamos

Ejemplo: aprendizaje supervisado

Sistema 
de IA “perro”

“predicción”



Las “mañas” son conocidas como “sesgos” o “bias”

Datos de entrenamiento

Es esto un perro?



Giuseppe considera como “mejor leche” lo que determinan 
el equipo de chefs y degustaciones abiertas



Otra pregunta: Sería realmente la máquina “mañosa”?

Cuando decimos “mañosa” estamos 
“antropomorfizando” la máquina

Se conoce como efecto ELIZA

El mismo nombre del sistema 
(femenino) indica sesgos también. 
Interesante discusión acá

Human: Well, my boyfriend made me come here.

ELIZA: Your boyfriend made you come here?

Human: He says I'm depressed much of the time.

ELIZA: I am sorry to hear you are depressed.

Human: It's true. I'm unhappy.

ELIZA: Do you think coming here will help you not 

to be unhappy?

Diálogo de ELIZA reportado por el autor.

https://www.tandfonline.com/eprint/77TAR6NTUQJ3D5DEFZSE/full?target=10.1080%2F14797585.2020.1754642&


¿Sueñan los robots con ovejas eléctricas?





Sueñan o estamos antropomorfizando otra vez? 



DeepDream es sólo el resultado de ejecutar un sistema de 
ML en una forma determinada

http://www.youtube.com/watch?v=BsSmBPmPeYQ


Pero los medios lo reportan de diferentes formas



¿Qué es la singularidad?



Tipos de inteligencia artificial

Inteligencia artificial 
débil

Resuelve tareas específicas 
con nivel humano o superior

Todos nuestros sistemas 
actuales

Inteligencia artificial 
fuerte (o general)

Resuelve cualquier tipo de tarea 
con nivel humano o 

onsuper-humano

No existen a la fecha



Potencial fenómeno inspirado por la Ley de Moore

Ojo: el gráfico 
es logarítmico!



Singularidad: aparición de una IA general



¿Qué es la singularidad?
¿Es factible la singularidad?



Pregunta difícil

No es claro, depende de a quien se le pregunte
Hay gente más optimista que otras

Hay que considerar las implicancias comerciales de las afirmaciones



Singularidad: factibilidad



Singularidad: factibilidad





Impacto



¿Van a ser nuestros trabajos 
reemplazados por máquinas?



Quizás si, quizás no

https://willrobotstakemyjob.com 
Basado en estudio de Frey & Osborne (2013)

https://willrobotstakemyjob.com




Hay sesgos acá también



Podemos extrapolar la realidad de EEUU a Chile?



Qué ocurre con los “nuevos trabajos”?



¿Cómo aseguramos que la IA
esté al servicio de las personas?



Depende

Si la IA es débil o fuerte



Caso: IAs débiles

(Casi) todas están al servicio de las personas



Caso: IAs débiles

Facilitar labores repetitivas/cálculos intensivos
- Como encontrar patrones en datos complejos.
- Ej: Teledx: Detección de ceguera por diabetes



Caso: IAs débiles

Entretenimiento: Sistemas de recomendación



Caso: IAs fuertes

No existen, así que no sabemos

Grupos declaran buscar aportar a la humanidad (safe AI)



¿Cómo evitar los sesgos en
inteligencia artificial?



Hay varias formas, pero hay que identificar los sesgos

Sesgos de datos, de algoritmos, o perceptuales



La importancia de los sesgos

Probablemente hay sesgos en todo lo que hacemos

El problema es que en IA repercuten a escala mucho mayor

La mayor parte de los sesgos se deben a los datos:
- Omisión (ignorar un grupo)
- Subrepresentación (pocas muestras de un grupo)
- Sobregeneralización (agrupar grupos diversos en la misma categoría)

Sesgos de raza, género, grupo social, etnia, etc



Sesgos de datos no solo afectan la IA

Los datos y estadística se han utilizado por mucho tiempo:

- Políticas públicas

- Planificación urbana

- Diseño de productos

- Investigaciones científicas



Sesgos algorítmicos

Si los datos están sesgados, es posible saberlo?

Si hay pocas muestras de una clase, el sistema debería tener “menos confianza” en 
la predicción



Sesgos perceptuales

Cómo la sociedad ve la IA

- Efecto ELIZA: Sobreestimar la IA

- Efecto IA: Subestimar los problemas ya resueltos

- Paradoja de Moravec: Los problemas “difíciles” (ej: ajedrez) son fáciles para IA. 
Los difíciles son los que son fáciles para los humanos (ej: manipular objetos)



Posibles soluciones

Sesgos de datos: Caroline Criado-Perez ha estudiado muchos casos de omisión de 
datos de género y propone fuertemente segmentar los datos por género.

Sesgos algorítmicos: AI Fairness (AI justa) es un área activa de desarrollo para 
estudiar las predicciones de los algoritmos

Sesgos perceptuales: Reducir el efecto “hype” al comunicar resultados

https://www.elperiodico.com/es/ocio-y-cultura/20200129/la-mujer-invisible-libro-caroline-criado-perez-7824619
https://en.wikipedia.org/wiki/Fairness_(machine_learning)


¿Cuáles son los peligros reales?



Hemos discutido varios

Sesgos principalmente, pero hay más



https://www.wired.com/story/prominent-ai-ethics-researcher-says-google-fired-her/ 

https://www.wired.com/story/prominent-ai-ethics-researcher-says-google-fired-her/


https://arstechnica.com/cars/2019/08/elon-musk-says-driverless-cars-dont-need-lidar-experts-arent-so-sure/ 

https://arstechnica.com/cars/2019/08/elon-musk-says-driverless-cars-dont-need-lidar-experts-arent-so-sure/


https://www.theverge.com/2021/2/24/22299140/nypd-boston-dynamics-spot-robot-dog 

https://www.theverge.com/2021/2/24/22299140/nypd-boston-dynamics-spot-robot-dog


https://www.eldiario.es/tecnologia/cuatro-experimentos-muestran-algoritmos-influyen-hora-elegir-pareja-candida
to-politico_1_7842811.html 

https://www.eldiario.es/tecnologia/cuatro-experimentos-muestran-algoritmos-influyen-hora-elegir-pareja-candidato-politico_1_7842811.html
https://www.eldiario.es/tecnologia/cuatro-experimentos-muestran-algoritmos-influyen-hora-elegir-pareja-candidato-politico_1_7842811.html


https://www.theregister.com/2020/11/04/gpt3_carbon_footprint_estimate/ 

https://www.theregister.com/2020/11/04/gpt3_carbon_footprint_estimate/


Conclusiones



El tema es complejo y requiere ser comunicado responsablemente

Hay responsabilidades compartidas: de quienes desarrollamos la tecnología y 
quienes la comunican

Es importante reconocer los sesgos (esta charla tiene varios)

También las limitaciones (de la AI, qué sabemos y qué no)



Backup slides



¿por qué se le llama aprendizaje?
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(regresión)



2017 2018 2019

654.45

657.9

Puntajes de corte Periodismo Universidad de Chile 
(Fuente: uchile.cl)

Año (x)

Puntaje de 
corte (y)

Modelo que 
representa el 

comportamiento 
esperado: una recta

y = mx + n



Modelo

y = mx + n

parámetros del modelo



Modelo

y = mx + n
los parámetros deben obtenerse de datos pasados

“aprendizaje” o “entrenamiento”



¿cómo obtener m y n?

 x2-x1

y2-y1 m= n= y1 - 
mx1



¿cómo obtener m y n?

3.45 m= n=-6304.2 



el modelo aprendido que predice el 
puntaje de corte para el 2019 es

y = 3.45 x  - 6304.2



2017 2018 2019

654.45

657.9

Puntajes de corte Periodismo Universidad de Chile 
(Fuente: uchile.cl)

Año (x)

Puntaje de 
corte (y)

y = 3.45 x  - 6304.2

661.35


